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On présentera brièvement quelques “méthodes récursives aléatoires” ([4]) en mettant l’accent sur les al-
gorithmes stochastiques ([8], [2], [1]. . . ) et la méthode de Langevin-Monte Carlo ([5], [7]). On s’attachera
à mettre en évidence ce qui les rapproche à travers leur liens avec les EDO et les EDS ([6]), mais aussi
comment les cadres d’hypothèses et l’analyse de leur convergence ont varié récemment selon l’usage visé.
Cette évolution, observée notamment sur les descentes de gradient stochastique, sera illustrée via deux
situations applicatives :

– leur usage en probabilités numériques, où les procédures sont actualisées – le plus souvent – avec
des données simulées selon des loi(s) absolument continue(s), donc “régularisantes”,

– les data-sciences (machine learning, rśeaux de neurones, apprentissage profond) où la mesure
empirique de la base de données – par définition singulière et “hors modèle” – est systématiquement
privilégiée dans la littérature (voir e.g. [3] parmi de nombreuses autres références).

On discutera ce point de vue qui peut apparâıtre paradoxal lorsque la taille de ces bases dépasse celle des
échantillons simulés couramment en probabilités numériques et de son impact sur les hypothèses faites
sur les fonctions de perte à minimiser et leur gradient.

Références
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